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Slika 6. Prikazuje 3D graf oCekivanog broja zarazenih ¢vorova

strukture. Ta netrivijalna svojstva [5] su npr. distribucije s debelim
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Slika 1. [11] Od potpuno uredene resetke (lijevo) slugajnim Slika 2. [111.P0|sso.n0\'/a distribucija stupnjeva (lijevo),
eksponencijalna distribucija stupnjeva (sredina),

prespajanjem manjeg broja veza dobivamo mrezu malog _ R _ 0.008 5 1, - - - -
svijeta [6] (sredina) koja ima mali srednji najkraéi put i visok polinomna distribucija stupnjeva (desno) — : : : X b3 ’
koeficijent grupiranja. Prespajanjem veceg broja veza
dobivamo slucajnu mrezu (desno) koja ima mali koeficijent
grupiranja.
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Slika 7. Distribucija broja zarazenih ¢vorova u bipartitnom grafu [10] iz simulacija (plavo) 1 graf
funkcije distribucije slucajne [10] varijable broja zarazenih ¢vorova 1z analitickog modela (crveno).
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Slika 3. Realna mreza kolaboracije znanstvenika [7,8], web-u. Svaki korisnik predstavlja
gdje svaki ¢vor predstavlja autora ¢lanka. Cvorovi su jednog neovisnog slucajnog setaca
povezani vezom jedino ako su pripadni évorovi koautori na mrezi video sadrzaja [12].
na nekom clanku. Najveca komponenta ove mreze ima
27 519 cvorova.
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Slika 5. [11] Model preferencijalnog
vezivanja Albert-Barabasi [3]. U trenutku
dodavanja novog ¢vora u mrezu,
vjerojatnost povezivanja na neki stari cvor
je proporionalna njegovom stupnju.
Ovakav model generira “mreze bez skale”.
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korelacija stupnjeva
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